
Облачные инфраструктурные и платформенные  
сервисы для искусственного интеллекта 
СЕГОДНЯ И ЗАВТРА 





М А Ш И Н Н ОЕ ОБ УЧ Е Н И Е / И С КУС С ТВ Е НН ЫЙ И Н ТЕ Л Л Е КТ: 
К Ч Е М У Г О Т О В И Т Ь С Я В 2 0 2 1 Г О Д У 

1. Демократизация ИИ: разработка моделей станет доступна непрограммистам  
за счёт развития инструментов визуальной разработки и AutoML и облачных  
вычислений; создавать модели станет не сложнее, чем работать в Excel 

 
2. На шаг ближе к настоящему ИИ: прорыв в создании по-настоящему  

интеллектуального искусственного интеллекта ожидается в направлениях  
Reinforcement Learning и Natural Language Processing 

 
3. Автономные роботы, беспилотные дроны и транспорт перестанут удивлять 

 
4. Облачная разработка станет нормой: бессерверные функции,  

автомасштабирование, озера и хранилища данных, шлюзы API,  
балансировщики нагрузки 

 
5. Сдвиг в сторону ресурсоёмких кейсов ИИ станет драйвером развития  

облачных инфраструктурных и платформенных сервисов ИИ 
 

6. Облачные ИИ сервисы и вычислительные ресурсы столкнутся с выбором:  
дифференцироваться или стать commodity 

Аббревиатуры: ТЭО – технико-экономическое обоснование, ЦОД – центр обработки данных 
Icons are from thenounproject.com: deep learning cloud gpu by Oleksandr Panasovskyi 



2 0 2 1 Д Е М ОКР А ТИ ЗА ЦИ Я И И : С ТР ОИ ТЬ М ОД Е ЛИ Н Е С ЛОЖ Н Е Е , Ч Е М Р А БОТА ТЬ В E X C E L 
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П А Р А Л Л Е Л ИЗАЦИ Я Н А 1 0 0 0 GP U УС КОР Я Е Т ОБУЧ Е Н И Е Н Е Й Р ОС Е ТЕ Й 
Н А Н Е С КО Л Ь КО П О Р Я Д КО В 
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ЧИСЛО GPU 

ОБУЧЕНИЕ МОДЕЛИ BERT УСКОРЯЕТСЯ В 3 РАЗА  
ПРИ УВЕЛИЧЕНИИ ЧИСЛА GPU В 4 РАЗА 

 

49,7 

По мере повышения требований моделей ИИ к ресурсам,  
облачные ИИ сервисы станут всё более востребованными 



П А Р А Л Л Е Л ИЗАЦИ Я Н А 1 0 0 0 GP U Д ОС ТУП Н А В Р ОС С И И Н А С УП Е Р КОМ П ЬЮТЕ Р Е 
КР И С Т О Ф А Р И 

Pay-as-  
you-go 

Единственный в мире  
сервис, позволяющий  

распределенное обучение 
на 1000+ GPU 

Ускорение AI  
экспериментов:  
минуты вместо  

дней 
Не требует  

администратора,  
нужен только дата  

саентист 

Привычный  
интерфейс: Jupyter  

Notebook и все  
популярные 
библиотеки 

Доступен через  
браузер и API 

Icons are from thenounproject.com: Stopwatch by Gregor Cresnar, tabbed browsing by throwaway icons, time money by Bestdesignmarket, User by Wilson Joseph, code by Ilya Kolbin 



С ОС ТА В С Е Р В И СА M OD E L TR A I N I N G КР И С ТОФ А Р И 

     DGX-2 кластер 

     Jupyter Notebook 
 

     Модели и скрипты 
 

     Job scheduler 
 
 

     Контейнер, в котором 
исполняется скрипт 

 
Управление контейнерами: 

  Kubernetes+Kubeflow 



М УЛ Ь ТИ ОБ Л А Ч Н А Я Г И Б Р И Д Н А Я А Р Х И ТЕ КТУР А Д Л Я И И 

SBERCLOUD.ADVANCED (HUAWEI CLOUD) CHRISTOFARI КЛИЕНТ 

Модель API Gateway 
Шлюз API 

Приложение FunctionGraph 
Бессерверные функции 

СЦЕНАРИЙ МАСШТАБИРУЕМЫХ ЗАПРОСОВ К ОБУЧЕННОЙ МОДЕЛИ 

Модель Приложение FunctionGraph 
Бессерверные функции 

Object Storage Service 
Объектное хранилище 

СЦЕНАРИЙ ДООБУЧЕНИЯ МОДЕЛИ НОВЫМИ ДАННЫМИ 

Icons are from thenounproject.com: Smartphone by Prasad Ghone, Convolutional neural network by Oleksandr Panasovskyi 



D A TA L A K E I N S I GH T 

Data Lake Insight (DLI) — это сервис SberCloud.Advanced для анализа больших 
данных, полностью совместимый с экосистемами Apache Spark и Apache Flink. 
Продукт поддерживает потоковую передачу данных, работу с SQL, интеграцию с  
сервисами визуализации данных. Data Lake Insight позволяет развернуть мощную  
бессерверную инфраструктуру для работы с большими данными в облаке «из 
коробки». 

 Бессерверные вычисления 

 Повышенная производительность за счёт автомасштабирования 

 Оплата по факту использования 

 Поддержка In-Memory Computing, DAG 

 Бесшовная миграция автономных приложений Spark 



КОР П ОР А ТИ В Н Ы Й П Р ОЦЕ С С Р А ЗР А Б ОТКИ Р Е С УР С ОЕ М КИ Х М ОД Е Л Е Й П Р И М Е Н Е НИ Я И И 

РАЗРАБОТКА МОДЕЛЕЙ 
 Цикл создания модели от датасета до  

обучения 

 Обучение ансамбля моделей силами  
разных команд под один кейс 

 Развёртывание моделей в инференс ПОИСК РЫНОЧНЫХ РЕШЕНИЙ 
 Выявление стартапов на российском и зарубежном  

рынке с готовыми решениями 

ГЕНЕРАЦИЯ КЕЙСОВ ПРИМЕНЕНИЯ ИИ В  
БИЗНЕСЕ 
 Выявление ресурсоёмких кейсов применения  

машинного обучения 

РАЗРАБОТКА БИЗНЕС-ПРИЛОЖЕНИЙ 
 Разработка с применением обученных  

моделей бизнес-приложений 

ПОСТ-ПРОЕКТНОЕ СОПРОВОЖДЕНИЕ 
 Мониторинг и дообучение моделей,  

доработка приложений, техническая  
поддержка, обучение 

НЕДЕЛИ НЕДЕЛИ МЕСЯЦЫ 



Ж И ЗН Е Н Н ЫЙ ЦИ КЛ Р А ЗР А Б ОТКИ М ОД Е Л Е Й И И 

РАЗВЁРТЫВАНИЕ МОДЕЛЕЙ 

УПАКОВКА МОДЕЛИ 
В ОБЛАЧНЫЙ  

МИКРОСЕРВИС 

ОПРЕДЕЛЕНИЕ  
ЦЕЛЕВОЙ  
МЕТРИКИ 

ПРЕПРОЦЕССИНГ  
И ОБРАБОТКА  

ДАННЫХ 
ИНЖИНИРИНГ  

ПРОИЗВОДНЫХ  
ПРИЗНАКОВ,  

АУГМЕНТАЦИЯ  
ДАННЫХ 

АССЕМБЛИРОВАНИЕ  
МОДЕЛЕЙ 

ПОДБОР МОДЕЛИ И  
ГИПЕРПАРАМЕТРОВ  

ОБУЧЕНИЯ 

ОБУЧЕНИЕ  
МОДЕЛИ 

ОБУЧЕНИЕ МОДЕЛЕЙ ДООБУЧЕНИЕ  
МОДЕЛИ 

ВАЛИДАЦИЯ  
МОДЕЛИ 

АПДЕЙТ  
МОДЕЛИ  
В ОБЛАКЕ 

МОНИТОРИНГ РАБОТЫ  
СЕРВИСА 

ПОДКЛЮЧЕНИЕ  
К ИСТОЧНИКАМ  

ДАННЫХ 

ИНЖИНИРИНГ ДАННЫХ 



Ж И ЗН Е Н Н ЫЙ ЦИ КЛ КЕ Й С ОВ Р Е С УР С ОЁ М КОГ О Г Л УБ ОКОГ О М А Ш И Н Н ОГ О ОБ УЧ Е Н И Я 
М О Д Е Л Е Й И И : О Т С Ц Е Н А Р И ЕВ Д О Р Е А Л И ЗА Ц И И 

Какие из них  
существуют в виде  
рыночных решений? 

Какие кейсы  
технически  

реализуемы ? 
Разработка модели 

Кейсы реализованы  
рыночными решениями 

Датасет  
отсутствует или  
недостаточного  

размера 

Перспектива  
реализации  

кейса не  
очевидна 

Не подписано ТЗ  
или договор 

Кейс 2 

Кейс 3 

Кейс 4 

Кейс 5 

Кейс 1 

Кейс 2 

Кейс 1 

Кейс 4 

Кейс 1 

Кейс 2 

Кейс 3 

 Загрузка пробного 
датасета 
 Построение  

модели 
 Формирование и  

согласование ТЗ:  
сроки и объемы  
работ, объемы  
хранения и 
вычислительных  
мощностей 

Кейс 3 

Кейс 2 

Кейс 1 

Контрактование 

Кейс 1 

Инференс 

Кейс 1 

Для каких кейсов  
существует датасет? 

2-3 недели 2-3 недели 1-2 недели 2-4 недели 

Кейс 2 

Кейс 3 

Кейс 4 

Кейс 5 

Кейс 1 

Какие ресурсоёмкие  
кейсы применения  
ИИ релевантны? 

 воркшоп с участием  
саентистов, ИТ, бизнеса 
 ресурсоемкие кейсы МО/ИИ 

глобальных лидеров отрасли 
 совместная генерация  

ресурсоёмких кейсов 
 выявление российских /  

зарубежных стартапов с  
готовыми решениями этих  
кейсов 



Приложения 



GA R TN E R 2 0 2 0 M A GI C QU A D R A N T FOR C L OU D A I D E V E L OP ER S ER VI CE S 

Amazon Web Services 

Microsoft Azure  

Google Cloud Platform  

IBM Cloud 

H2O.AI 
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COMPLETENESS OF VISION 

CHALLENGERS LEADERS 

NICHE PLAYERS VISIONARIES 

Salesforce 

SAP 

Tencent 

Aible 

Prevision.io 



ОБ Л А Ч Н Ы Е С Е Р В ИС Ы S BER CL OU D A D V A NC ED Д ЛЯ М ОД Е ЛЕ Й И И 

Модель API Gateway 
Шлюз API 

Приложение 

FunctionGraph 
Бессерверные функции 

Object Storage Service 
Объектное хранилище 

Elastic Load Balance 
Балансировщик нагрузки 

Auto Scaling 
Автомасштабирование 


	Облачные инфраструктурные и платформенные  сервисы для искусственного интеллекта
	Слайд номер 2
	М А Ш И Н Н ОЕ ОБ УЧ Е Н И Е / И С КУС С ТВ Е НН ЫЙ И Н ТЕ Л Л Е КТ:
К Ч Е М У Г О Т О В И Т Ь С Я В 2 0 2 1 Г О Д У
	2 0 2 1 Д Е М ОКР А ТИ ЗА ЦИ Я И И : С ТР ОИ ТЬ М ОД Е ЛИ Н Е С ЛОЖ Н Е Е , Ч Е М Р А БОТА ТЬ В E X C E L
	П А Р А Л Л Е Л ИЗАЦИ Я Н А 1 0 0 0 GP U УС КОР Я Е Т ОБУЧ Е Н И Е Н Е Й Р ОС Е ТЕ Й
Н А Н Е С КО Л Ь КО П О Р Я Д КО В
	Слайд номер 6
	С ОС ТА В С Е Р В И СА M OD E L TR A I N I N G КР И С ТОФ А Р И
	М УЛ Ь ТИ ОБ Л А Ч Н А Я Г И Б Р И Д Н А Я А Р Х И ТЕ КТУР А Д Л Я И И
	Слайд номер 9
	КОР П ОР А ТИ В Н Ы Й П Р ОЦЕ С С Р А ЗР А Б ОТКИ Р Е С УР С ОЕ М КИ Х М ОД Е Л Е Й П Р И М Е Н Е НИ Я И И
	Ж И ЗН Е Н Н ЫЙ ЦИ КЛ Р А ЗР А Б ОТКИ М ОД Е Л Е Й И И
	Ж И ЗН Е Н Н ЫЙ ЦИ КЛ КЕ Й С ОВ Р Е С УР С ОЁ М КОГ О Г Л УБ ОКОГ О М А Ш И Н Н ОГ О ОБ УЧ Е Н И Я
М О Д Е Л Е Й И И : О Т С Ц Е Н А Р И ЕВ Д О Р Е А Л И ЗА Ц И И
	Приложения
	GA R TN E R 2 0 2 0 M A GI C QU A D R A N T FOR C L OU D A I D E V E L OP ER S ER VI CE S
	ОБ Л А Ч Н Ы Е С Е Р В ИС Ы S BER CL OU D A D V A NC ED Д ЛЯ М ОД Е ЛЕ Й И И

